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N.° Data Sumario Bibliografia
de
Licdo

1 2007/09/173 | Apresentagdo dos conteidos programaticos e
objectivos da disciplina. Normas de avaliagdo,
forma de funcionamento das aulas praticas e
teorico - praticas. Bibliografia recomendada e sua
relevancia.

Breve introdugdo a problematica a que a disciplina
procura responder: grande disponibilidade de
dados e a dificuldade na extrac¢do de informagao e
conhecimento.

2 2007/09/19 | Introdugéo a analise de dados e tomada de decisdo | Data Mining, Pieter Adriaans e Dolf
- algumas consideragdes gerais acerca da sua Zantinge, Addison-Wesley, 1996;
necessidade e inevitabilidade: problematica do Data Warehousing, Data Mining, and
universo de dados em expansédo ¢ a necessidade de | OLAP, Alex Berson, Stephen J. Smith,
desenvolver novas técnicas para encontrar, ¢ McGraw-Hill, 1997;
extrair informag@o e conhecimento das enormes Transparéncias relativas a totalidade dos
quantidades de dados disponiveis; a informacéo conteudos programaticos, disponiveis
como factor de produgao. em fotocdpias ou para consulta on-line.
Apresentagdo e inicio de discussdo acerca do
referencial informacional e de conhecimento: seus
componentes arquitecturais, fluxo de dados e
fungodes.

3 2007/09/24 | Continuagdo da discussdo do referencial Data Warehousing: Tecnologia e
informacional e de conhecimento, numa Estratégia para DSS, Coimbra, 1999;
perspectiva de gestio de informagdo e extracgdo de | Data Mining, Pieter Adriaans e Dolf
informacao e conhecimento (componente de Zantinge, Addison-Wesley, 1996;
distribuicgo - query / reporting, OLAP e data Transparéncias relativas a totalidade dos
mining). contetdos programaticos, disponiveis
Diferentes forma de conhecimento: raso, em fotocdpias ou para consulta on-line.
multidimensional, escondido ¢ profundo;
diferentes ferramentas para cada tipo de
conhecimento:

SQL - investigar dados rasos;
OLAP - conhecimento multidimensional,;
Data mining - para conhecimento escondido;




Conhecimento profundo - necessidade de conhecer
pistas que possibilitem saber onde procurar.
Exploragdo de dados:

Analise tradicional (query, graficos e estatisticas) e
analise multidimensional; perspectivas, objectivos.
KDD - extracg@o de conhecimento em bases de
dados - perspectiva, técnicas e ferramentas e
objectivos. Distin¢do face a analise tradicional e
OLAP.

2007/09/26

Conceitos para ECBD: padrodes e modelos.

O que ¢ um padrao e modelo: defini¢do genérica e
centrada em bases de dados; exemplo de dados e
extracc¢do de padrao; diferenca entre padrdes e
modelos. Onde sdo utilizados os modelos e
padroes: exemplo ligado a empresa de
telecomunicac¢des moveis e seus clientes,
abrangendo a fase de selecgdo, aquisicdo, retencdo
e extensdo. Indirectamente mostrar o interesse da
ECBD ja que trata directamente a extracgdo de
padroes e construcdo de modelos. Aprofundamento
da relagdo da ECBD e relacionamento com
clientes CRM e e-CRM.

Data Warehousing: Tecnologia e
Estratégia para DSS, Coimbra, 1999;
Data Mining, Pieter Adriaans e Dolf
Zantinge, Addison-Wesley, 1996;
Transparéncias relativas a totalidade dos
conteudos programaticos, disponiveis
em fotocdpias ou para consulta on-line.

2007/10/01

Modelo perfeito como quimera ideal. Limita¢des
que levam a imperfei¢do dos modelos: dados em
falta ou com erros e forma de lidar com estes
problemas.

Defini¢do de termos utilizados em modelagio
predictiva: registos, variaveis independentes
(campos de entrada ou predictores) e variaveis
dependentes (de alvo ou de saida).

Tipos de predictores: continuos e categoricos -
defini¢do e distin¢do; caracteriza¢do dos
predictores categdricos quanto ao relacionamento
ou ndo entre os valores ou categorias que possam
apresentar - nominais, ordinais e de intervalo.
Conversdo de predictores, sua necessidade ou
conveniéncia.

Problematica da amostragem como forma de lidar
com o tamanho dos dados; problemas com a
amostragem e técnicas de amostragem.

Data Mining, Pieter Adriaans e Dolf
Zantinge, Addison-Wesley, 1996;

Data Warehousing, Data Mining, and
OLAP, Alex Berson, Stephen J. Smith,
McGraw-Hill, 1997 - capitulo 14;

Data Mining: Building Competitive
Advantage, Robert Groth, Prentice Hall,
2000

Transparéncias relativas a totalidade dos
conteudos programaticos, disponiveis
em fotocopias ou para consulta on-line.

2007/10/03

Mais alguns conceitos estatisticos importantes -
Aprendizagem e conteudo informacional:
aprendizagem como compressao de dados, no¢do
de complexidade de Kolmogorov e principio de
Rissanen; conteudo informacional de uma
mensagem e nogao de contetido informacional de
Shannon.

Probabilidade: defini¢do, distingdo entre
probabilidade a priori e condicional; exemplo.
Conceito de evento e de independéncia entre
eventos; relevancia do conceito de independéncia
entre eventos e, por oposi¢ao, oportunidade da
dependéncia: relacionamentos causais e
colinearidade; exemplo ligado a estes conceitos.
Teste do Qui-quadrado para verificar do
relacionamento entre colunas de uma base de
dados.

2007/10/08

Relatorios, Query e OLAP: trés perspectivas de
distribui¢@o de informagao e conhecimento.

Data Warehousing, Data Mining, and
OLAP, Alex Berson, Stephen J. Smith,




Relatorios e consultas:

relatdrios - inevitabilidade dada compatibilizagao
entre as necessidades MIS e o processamento em
lotes; limitacdes e sua evolugdo até as ferramentas
actuais:

emissores de relatorios de producdo, geradores de
relatérios, ferramentas de query graficas e dotadas
de middleware de isolamento dos utilizadores face
as complexidades da estrutura dos dados (ex.
catalogo de informagao).

Breve apresentacdo das caracteristicas mais
salientes de uma das ferramentas paradigmaticas
desta classe: Impromptu da Cognos; aluséo ao
outras aplicagdes dentro da mesma classe.
Aplicagoes de produtividade pessoal, ambientes
geridos de query (MQE) ou Hybrid OLAP: apelo
para esta abordagem e sua limitagdes;
caracteriza¢do de cada uma e distingdo.
Aplicagoes OLAP: tecnologias, beneficios e
perspectiva multidimensional dos dados.

McGraw-Hill, 1997 - capitulo 14;
DataMining, Pieter Adriaans, Dolf
Zantinge, cap. 7;

Transparéncias relativas a totalidade dos
contetdos programaticos, disponiveis
em fotocdpias ou para consulta on-line.

200710/10

Modelo de dados multidimensional e cubo de
Natureza do modelo multidimensional: caminhos
de consolidacao (constituindo hierarquias) e
operagdes de analise: drill-down, roll-up, drill-
anywhere e slice-and-dice.

Anadlise multidimensional e solu¢cdes OLAP;

perspectivas arquitecturais:

e MOLAP ou MD-OLAP (bases de dados
fisicamente multidimensionais);

e ROLAP (mapeamento mono-multidimensional
utilizando suporte relacional e motor
multidimensional);

e HOLAP, RAP e MQE como solugdes
alternativas e hibridas.dados; caracteristicas
dos dados multidimensionais.

Desempenho em OLAP e necessidade de

agregacoes: agregagdo on-the-fly versus pré-

agregacdo; explosdo de tamanho; dispersdo dos
dados multidimensional e limitagdo de explosdo
dos dados.

Regras para avaliagdo de produtos OLAP de E.F.

Codd - anélise detalhada de cada uma, mostrando a

sua importancia para o OLAP e a forma como as

diferentes aplicacdes (e suas tecnologias
subjacentes) lhe dao suporte.

Data Warehousing, Data Mining, and
OLAP, Alex Berson, Stephen J. Smith,
McGraw-Hill, 1997;

Data Warehousing: Tecnologia e
Estratégia para DSS, Coimbra, 1999;
Transparéncias relativas a totalidade dos
conteudos programaticos, disponiveis
em fotocdpias ou para consulta on-line.

2007/10/15

Objectivos chave das Arquitecturas
Multidimensionais: discussao detalhada da
problematica do desempenho: acesso aos dados
rapido, resposta linear e dados calculados - pré-
calculo dos valores agregados e utilizagio de
fungdes de negodcio ou estatisticas.
Balanceamento entre a velocidade de acesso e
explosdo de dados, devida a materializagdo de
sumarizagdes; grafico de pré-calculo de
sumarizagdes tempo de resposta; consequéncia: a
existéncia das diversas solugdes arquitecturais
OLAP.

Estudo detalhado da perspectiva ROLAP:

Data Warehousing, Data Mining, and
OLAP, Alex Berson, Stephen J. Smith,
McGraw-Hill, 1997;

Data Warehousing: Tecnologia e
Estratégia para DSS, Coimbra, 1999;
Transparéncias relativas a totalidade dos
contetdos programaticos, disponiveis
em fotocdpias ou para consulta on-line.




arquitectura, maxima adoptada e funcionamento.
Pros e contras desta arquitectura.

Bases de dados multidimensionais: arquitectura,
estruturas de armazenamento; sistema de
indexagdo, seu tamanho e tratamento em memoria.
Aproximagd@o MOLAP, utilizando bases de dados
multidimensionais. Prés e contras desta
arquitectura.

10 2007/10/17 | RAP (real-time analytical processing) - Data Warehousing, Data Mining, and
arquitectura que explora o outro extremo da OLAP, Alex Berson, Stephen J. Smith,
tecnologia de bases de dados multidimensionais: McGraw-Hill, 1997,
inexisténcia de dados pré-calculados. Vantagens, | Data Warehousing: Tecnologia e
reverso da medalha e ajudas para as limitagdes. Estratégia para DSS, Coimbra, 1999;
Estudo mais aprofundado das arquitecturas Transparéncias relativas a totalidade dos
HOLAP e MQE: apelos para esta aproximagdo e conteudos programaticos, disponiveis
limitagdes; exemplos de alguns produtos em fotocdpias ou para consulta on-line.
comerciais.

11 2007/10/22 | Apresentagdo de quadro comparativo entre as Data Warehousing, Data Mining, and
diversas abordagens OLAP, relativamente a um OLAP, Alex Berson, Stephen J. Smith,
conjunto de caracteristicas. McGraw-Hill, 1997,
Ferramentas OLAP e a Internet: casamento entre Data Warehousing: Tecnologia e
as tecnologias e conceitos DW e Internet - Estratégia para DSS, Coimbra, 1999;
inevitabilidade, razdes e vantagens. Transparéncias relativas a totalidade dos
Trés geracgdes, sua arquitectura e evolugdo; estado | contetidos programaticos, disponiveis
actual. em fotocdpias ou para consulta on-line.
Resumo do capitulo, conclusdes e aluséo a alguns
produtos comerciais mais relevantes.

12 2007/10/24 | Definigdo de ECBD e relagdo entre DQ/Reporting | Data Warehousing, Data Mining, and
e OLAP versus data mining. Defini¢do de data OLAP, Alex Berson, Stephen J. Smith,
mining e sua analise detalhada; poder do data McGraw-Hill, 1997;
mining e historia resumida: origem do data mining | Data Warehousing: Tecnologia e
e passos na sua evolugdo. Distingo entre data Estratégia para DSS, Coimbra, 1999;
mining e IA e entre data mining e estatistica. Transparéncias relativas a totalidade dos
Actividades de data mining: descoberta, contetudos programaticos, disponiveis
modelagdo preditiva e analise retorica — defini¢do | em fotocdpias ou para consulta on-line.
¢ dominio de utilizac3o.
Tecnologias de suporte ao data mining: algumas
consideracdes de ordem tedrica e pratica.

13 2007/10729 | Fases do processo de ECBD e seus seis estagios. | Data Warehousing, Data Mining, and
Apresentagdo de diagrama elucidativo dos estagios | OLAP, Alex Berson, Stephen J. Smith,
do processo de descoberta e explicagdo breve McGraw-Hill, 1997,
acerca de cada um deles. Data Warehousing: Tecnologia e
Estudo mais detalhado do processo de selecgdo e | Estratégia para DSS, Coimbra, 1999;
depuracdo de dados nas suas vertentes: obtengdo, | Transparéncias relativas a totalidade dos
problemas mais comuns, especialmente o relativo | contetidos programaticos, disponiveis
a purifica¢do dos dados. em fotocdpias ou para consulta on-line.
Estudo detalhado dos processos de enriquecimento
através da obten¢ao de outros dados e codificacao
através da transformacao criativa dos dados;
alguns exemplos relativos a codificacdo.

14 2007/10/31 | Inicio do estudo do processo de extracgdo e suas Data Warehousing, Data Mining, and

técnicas mais relevantes.
Processo de extracgdo:

» analise preliminar dos dados — queries
valores estatisticos ¢ predi¢do Naive;
graficos e sua analise;

» técnicas de visualizagdo e sua relevancia

OLAP, Alex Berson, Stephen J. Smith,
McGraw-Hill, 1997;

Data Warehousing: Tecnologia e
Estratégia para DSS, Coimbra, 1999;
Data Mining: Building Competitive
Advantage, Robert Groth, Prentice-Hall,




no processo de descoberta de padroes;
alguns exemplos de visualizagdo de dados
e alusdo a metafora espacial na
visualizacao;

» ferramentas OLAP e forma como se
inserem no processo de a extraccao.

Aplicago do data mining;:

» tarefas de classificacdo e regressdo —em que
consistem, modelos criados e alguns
exemplos;

» tarefas de associacdo e sequéncia — problemas
a resolver , modelos e regras gerados e
técnicas de suporte;

» clustering — o que ¢, utilidade, caracter
subjectivo e exemplos;

» deteccdo de desvios — em que consiste e sua
utilidade pratica;

» text mining — o que ¢, problematica associada
e sua relevancia, nomeadamente com advento
da Internet; referencial para text mining e
produtos mais significativos.

2000;

Data Mining, Pieter Adriaans and Dolf
Zantinge, Addison-Wesley, 1996; Data
Mining: Building Competitive
Advantage, Robert Groth, Prentice-Hall,
2000;

Transparéncias relativas a totalidade dos
conteudos programaticos, disponiveis
em fotocdpias ou para consulta on-line.

15 2007/11/05 | Métodos e algoritmos de data mining: estudo dos | Data Warehousing, Data Mining, and
algoritmos mais relevantes para as diversas OLAP, Alex Berson, Stephen J. Smith,
técnicas de data mining. — inicia-se com McGraw-Hill, 1997;
enumeracao e correspondéncia com técnicas. Data Mining: Building Competitive
Estudo de algoritmo no dominio das solugdes Advantage, Robert Groth, Prentice-Hall,
distancia: Clustering e K-Nearest Neighbor — 2000;
utilizagdo e conceitos em que se baseia; intui¢do de | Data Mining, Pieter Adriaans and Dolf
clustering ¢ de Nearest Neighbor; tipo de Zantinge, Addison-Wesley, 1996; Data
aplicagdes das técnicas; solugdes distancia em Mining: Building Competitive
Clustering. Advantage, Robert Groth, Prentice-Hall,
Clustering hierarquico e nao hierarquico, 2000;
respectivos algoritmos e andlise comparativa; Transparéncias relativas a totalidade dos
Solugdes distancia em predicao - K-NN; conteudos programaticos, disponiveis
significado do K em K-NN e limita¢cdes do KNN. | em fotocopias ou para consulta on-line.
Métricas utilizadas e como ¢ realizada a predicao.
Exemplo de calculo que mostra a forma de actuar
do algoritmo. Resumo do K-NN e sua apreciagio
geral.

16 2007/11/07 | Estudo de algoritmo utilizando o teorema de Data Mining: Building Competitive
Bayes: algoritmo de Naive-Bayes - técnica de Advantage, Robert Groth, Prentice-Hall,
classifica¢do simultaneamente predictiva e 2000;
classificativa. Teorema de Bayes ¢ avaliagéo Data Mining, Pieter Adriaans and Dolf
genérica do algoritmo Naive-Bayes. Como Zantinge, Addison-Wesley, 1996;
funciona o algoritmo — exemplificagdo através de | Transparéncias relativas a totalidade dos
caso de utilizagdo. conteudos programaticos, disponiveis
Limitac¢des do algoritmo de Naive-Bayes em fotocdpias ou para consulta on-line.
extensoes a técnica para minorar as limitagdes e
apreciacdo geral do algoritmo.
Comparagido deste algoritmo com o K-NN.

17 2007/11/12 | Arvores de decisdo: conceito, forma e utilizagio. | Data Mining: Building Competitive

Importancia destas no dominio das técnicas de data
mining, especialmente como técnica classificativa /
regressiva com forte componente descritiva.
Generalidades sobre arvores de decisdo, resumo e
score em termos de automatizagdo, clareza e ROL.
Historia das arvores de decisdo e algoritmos mais
significativos.

Inducgdo da arvore de decisdo: como ¢ feita e

Advantage, Robert Groth, Prentice-Hall,
2000;

Data Mining, Pieter Adriaans and Dolf
Zantinge, Addison-Wesley, 1996;
Transparéncias relativas a totalidade dos
conteudos programaticos, disponiveis
em fotocdpias ou para consulta on-line.




caracteristica Greedy do algoritmo de divisao.
Exemplo de aplicagdo de um algoritmo
simplificado de arvore de decisdo; crescimento,
profundidade maxima da arvore, sobreadaptacgéo e
quando parar o crescimento; pruning e sua
relevancia para evitar a sobreadaptagéo.
Funcionamento do algoritmo de pruning ¢ seu
efeito na redugdo de erros.

18 2007/11/14 | Como trabalham as arvores de decisdo. Estudo do | Data Mining: Building Competitive
algoritmo ID3 como exemplo; métrica utilizada, Advantage, Robert Groth, Prentice-Hall,
peso da métrica para equilibrar o numero de 2000;
registos por divisdo e levar em conta a Data Mining, Pieter Adriaans and Dolf
cardinalidade do predictor. Calculo da entropia em | Zantinge, Addison-Wesley, 1996;

ID3. Data Warehousing, Data Mining, and

Outros algoritmos de arvores de decisdo: C4.5, OLAP, Alex Berson, Stephen J. Smith,

CART e CHAID: caracteristicas mais importantes; | McGraw-Hill, 1997,

Tendéncias futuras em arvores de decisdo. Transparéncias relativas a totalidade dos
conteudos programaticos, disponiveis
em fotocopias ou para consulta on-line

19 2007/11/19 | Regras de Associagdo: conceito e sua importancia | Data Warehousing, Data Mining, and
e utilizagdo no dominio de marketing; OLAP, Alex Berson, Stephen J. Smith,
representagao das regras. McGraw-Hill, 1997,

Medidas em regras de associagdo: cobertura, Data Mining: Building Competitive

suporte e confianga — conceito, exemplos e sua Advantage, Robert Groth, Prentice-Hall,

utilizacdo para avaliacdo de uma regra. 2000;

Representagdo grafica de regra; descoberta com Data Mining, Pieter Adriaans and Dolf

regras: visdo micro e macro-nivel; precisdo x Zantinge, Addison-Wesley, 1996;

cobertura; defini¢do de interesse e ouras medidas | The DBMS Guide to data Mining

como significancia, suporte, simplicidade, Solutions, disponivel em

novidade; como funcionam as regras de indug@o e | http://www.dbmsmag.com/9807m00.ht

apresentagdo de algoritmo forg¢a-bruta para a ml.

indugdo de regras. Transparéncias relativas a totalidade dos

Forgas e fraquezas das regras de associacao; conteudos programaticos, disponiveis

sobreadaptacdo de regras; comparacdo das regras | em fotocopias ou para consulta on-line.

com arvores de decisdo; ofertas correntes e alguns

melhoramentos futuros previsiveis; exemplos de

utilizagdo mostrando ecras de utilizacdo de

ferramenta de geracdo de regras.

20 2007/1121 | Redes Neuronais — a aprendizagem e técnicas de | Data Warehousing, Data Mining, and

machine learning. Definigdo e aspecto de rede
neuronal, com seus nos e ligagdes. Topologia de
redes neuronais, nos de entrada, de saida e hidden;
pesos das ligagdes e como ¢ calculada a saida de
um no através dos pesos e fungdo squashing.
Exemplo de previsao em rede neuronal.
Generalidades sobre redes neuronais e score de
redes neuronais na sua vertente automatizagao,
clareza e ROL.

Treino da rede neuronal: modos de calcular os
acertos a fazer aos pesos: com algoritmos
genéticos ou algoritmo gradient descent.

Tipos de redes neuronais:

Estudo do perceptrao, suas limitagdes e redes
multicamada. Unidade utilizada nas redes
multicamada e fungo sigmoide como fungéo
limitar; algoritmo de backpropagation:
apresentagdo formal e sua explicagdo detalhada.
Momentum no algoritmo de backpropagation e
como parar o treino. Dificuldade das redes

OLAP, Alex Berson, Stephen J. Smith,
McGraw-Hill, 1997;

Data Mining: Building Competitive
Advantage, Robert Groth, Prentice-Hall,
2000;

Data Mining, Pieter Adriaans and Dolf
Zantinge, Addison-Wesley, 1996;

The DBMS Guide to data Mining
Solutions, disponivel em
http://www.dbmsmag.com/9807m00.ht
ml.

Transparéncias relativas a totalidade dos
conteudos programaticos, disponiveis
em fotocdpias ou para consulta on-line.




neuronais na sua vertente descritiva ¢ modo de
compreender a saida da rede neuronal, através de
analise de sensibilidade. Redes neuronais: modo de
combater a sobreadaptacio (alguns exemplos) e
preparagdo dos dados.

21 2007/11/26 | Redes Kohonen: o que sdo e sua utilizagdo Data Warehousing, Data Mining, and
principal; analogia com mapas em areas do OLAP, Alex Berson, Stephen J. Smith,
cérebro. Algoritmo para a criagdo da rede de McGraw-Hill, 1997,

Kohonen e exemplo de aplicagao. Data Mining: Building Competitive
Avaliagao geral das redes neuronais. Advantage, Robert Groth, Prentice-Hall,
2000;
Data Mining, Pieter Adriaans and Dolf
Zantinge, Addison-Wesley, 1996;
The DBMS Guide to data Mining
Solutions, disponivel em
http://www.dbmsmag.com/9807m00.ht
ml;
Transparéncias relativas a totalidade dos
conteudos programaticos, disponiveis
em fotocdpias ou para consulta on-line.

22 2007/11/28 | Algoritmos genéticos: outra vertente da Data Warehousing, Data Mining, and
aprendizagem na natureza; generalidades sobre OLAP, Alex Berson, Stephen J. Smith,
algoritmos genéticos. A evolugdo das espécies e McGraw-Hill, 1997;
data mining — a sobrevivéncia do mais apto e Data Mining: Building Competitive
codificacdo da solugdo para o problema — paralelo | Advantage, Robert Groth, Prentice-Hall,
entre as criaturas vivas e sua versiao 2000;
computacional. A evolugdo como mecanismo de | Data Mining, Pieter Adriaans and Dolf
optimizacdo: suas desvantagens e vantagens. Zantinge, Addison-Wesley, 1996;
Popularidade dos algoritmos genéticos e sua The DBMS Guide to data Mining
utilizagdo nas areas de optimizagdo, predigdo e Solutions, disponivel em
simulag¢io. http://www.dbmsmag.com/9807m00.ht
Score dos algoritmos genéticos nas suas vertentes | ml;
de automatizacdo, clareza e ROL. Transparéncias relativas a totalidade dos

conteudos programaticos, disponiveis
em fotocdpias ou para consulta on-line.

23 2007/12/03 | Estrutura geral de algoritmo genético, prototipo e | Data Warehousing, Data Mining, and
tipos de operadores genéticos Funcao de fitness, OLAP, Alex Berson, Stephen J. Smith,
tipos de selecgdo e operadores mutagao. McGraw-Hill, 1997,

Exemplo de utilizag@o de algoritmo genético na Data Mining: Building Competitive
descoberta de clusters. Advantage, Robert Groth, Prentice-Hall,
Algoritmos genéticos: desafios — convergéncia 2000;
prematura e sua atenuag@o (técnica de partilha e Data Mining, Pieter Adriaans and Dolf
seu mapeamento na natureza); nimero de Zantinge, Addison-Wesley, 1996;
parametros, com solugdo através da evolugdo The DBMS Guide to data Mining
metanivel, com codificacdo de alguns pardmetros | Solutions, disponivel em
no proprio material genético (paralelo em http://www.dbmsmag.com/9807m00.ht
biologia). ml;
Transparéncias relativas a totalidade dos
conteudos programaticos, disponiveis
em fotocopias ou para consulta on-line.
24 2007/12/05 | Combinagdo de multiplos métodos de predigdo e | Data Warehousing, Data Mining, and

passos fundamentais par iniciar um projecto de
ECBD; relacionamento entre diferentes tipos de
problemas e técnicas de data mining; vantagens e
desvantagens de varios algoritmos de data mining
no contexto de ECBD.

Tendéncias futuras em Data Mining.

OLAP, Alex Berson, Stephen J. Smith,
McGraw-Hill, 1997;

Data Mining: Building Competitive
Advantage, Robert Groth, Prentice-Hall,
2000;

Data Mining, Pieter Adriaans and Dolf
Zantinge, Addison-Wesley, 1996;




The DBMS Guide to data Mining
Solutions, disponivel em
http://www.dbmsmag.com/9807m00.ht
ml;

Transparéncias relativas a totalidade dos
contetdos programaticos, disponiveis
em fotocopias ou para consulta on-line.

25 2007/12/10 | Apresentagdo de trabalhos de investigagdo
realizados por cada grupo de aluno e discussdo
respectiva.

26 2007/12/12 | Apresentagdo de trabalhos de investigagdo

realizados por cada grupo de aluno e discussdo
respectiva.
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